
Classifiez automatiquement des biens de consommation

Data Science | Projet 6 
Fırat Yasar

24/12/2021



Sommaire

• Présentation de la problématique
• Découverte du jeu de données
• Analyse des catégories

• Les étapes du traitement du corpus - text mining
• Analyse performance
• Plongement de mots via GLOVE
• RNN (Recurrent Neural Networks)

Présentation

Partie I : Données textuelles

• Pré-traitement des images
• Computer Vision via SIFT et ORB
• Computer Vision via Deep Learning (Stratégie #1)
• Computer Vision via Deep Learning (Stratégie #2)
• Computer Vision via Transfer Learning (Stratégie #3)

Partie II : Données visuelles

Conclusion
2

Partie III : Multi-input modélisation • Classification multi-input



3

Présentation



4

Présentation de la problématique

๏ L’objectif : 

Notre objectif est de réaliser une première étude de faisabilité d'un 
moteur de classification d'articles basé sur une image et une description 
pour l'automatisation de l'attribution de la catégorie de l’article. 

๏ La base de données : 

Pour cela, nous avons à notre disposition la base de données :  

https://s3-eu-west-1.amazonaws.com/static.oc-static.com/prod/courses/files/

Parcours_data_scientist/Projet+-+Textimage+DAS+V2/

Dataset+projet+prétraitement+textes+images.zip

Une photo de l’articleUne description de l’article

Attribution catégorie manuelle

Automatisation de la tâche

https://s3-eu-west-1.amazonaws.com/static.oc-static.com/prod/courses/files/Parcours_data_scientist/Projet+-+Textimage+DAS+V2/Dataset+projet+pr%C3%A9traitement+textes+images.zip
https://s3-eu-west-1.amazonaws.com/static.oc-static.com/prod/courses/files/Parcours_data_scientist/Projet+-+Textimage+DAS+V2/Dataset+projet+pr%C3%A9traitement+textes+images.zip
https://s3-eu-west-1.amazonaws.com/static.oc-static.com/prod/courses/files/Parcours_data_scientist/Projet+-+Textimage+DAS+V2/Dataset+projet+pr%C3%A9traitement+textes+images.zip
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Découverte du jeu de données

DATA 
1050 lignes 15 colonnes

Le premier article dans le jeu de données

["Home Furnishing >> Curtains & Accessories >> Curtains >> Elegance Polyester Multicolor Abstract Eyelet Do..."]

product_category_tree 

image 

description 
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Analyse des catégories

categorie_1

["Home Furnishing >> Curtains & Accessories >> Curtains >> Elegance Polyester Multicolor Abstract Eyelet Do..."]

categorie_2

…5 autres sous-catégories détailléesLa catégorie principale  
* 

cuisine 
ordinateurs 

montres 
ameublement 

décoration de maison 
soins bébé 

beauté

product_category_tree 
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Partie I : Données textuelles
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Les étapes du traitement du corpus - text mining

1 2 3 4

Tokenization

Suppression des 
stop words

Suppression des 
mots les plus fréquents

Racinisation (Stemming)
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Analyse performance

L’Opération sur le corpus Accuracy

1. Tokenization 57 %

2. Suppression des 
stop words 91 %

3. Suppression des 
mots les plus fréquents 89 %

4. Racinisation (Stemming) 89 %

๏ Utilisation de la régression logistique afin de mesurer la performance 
de l’opération sur le corpus 

๏ Le critère de performance choisi est accuracy. 

๏ Vectorization : TfidfVectorizer

Tokenization

Suppression des 
stop words

Suppression des 
mots les plus fréquents

Racinisation (Stemming)

Les étapes du traitement du corpus
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Deux modèles non supervisés

ordinateurs

LDA (Latent Dirichlet Allocation)Les modèles 
testés

TF - IDF

๏ Le modèle LDA est un algorithme d’apprentissage non supervisé. 

๏ TF-IDF est une méthode qui prend en compte la fréquence inverse de 
document (inverse document frequency). Cela est une mesure de 
l'importance du terme dans l'ensemble du corpus. 

๏ Les mots sont regroupés par rapport à leur distribution dans les 
descriptions. 

๏ Les groupes sont déterminés par des composantes qui forment le sujet 
(topics en dessous) du groupe. 

๏ Les composantes ne peuvent pas avoir une signification sémantique. 
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Plongement de mots via GLOVE
๏ Word embedding 

๏ Le modèle GloVe  https://nlp.stanford.edu/projects/glove/

Dimension Accuracy

1. 50D 85 %

2. 100D 88 %

3. 200D 90 %

4. 300D 92 %
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๏ Embedding

๏ Sous-structures 
linéaires

https://nlp.stanford.edu/projects/glove/
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Réseau de neurones convolutifs - RNN (Recurrent Neural Networks)

๏ Les RNN représentent la famille de réseau de neurones qui traite les 
données de manière séquentielle.

Algorithme Accuracy

RNN 93,3 %

Tokenization

Suppression des 
stop words

GLOVE

Les étapes du traitement du corpus

Word Embedding RNN
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Partie II : Données visuelles
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Pré-traitement des images pour les algorithmes non supervisés

SIFT

ORB

Image originale Image convertie 
 en gris

Image améliorée  
avec  

égalisation de l’histogramme

Pré-traitement des images

descripteurs SIFT

descripteurs ORB

๏ SIFT 
๏ ORB
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Computer Vision via SIFT et ORB

Réduction de dimension Clustering

PCA (99 %) 
*  

t-SNE
Mise en œuvre de l’algorithme KNN 

Pré-traitement des images

Convertir en niveaux de gris 
*  

Égalisation de l’histogramme 
* 

Construction des descripteurs SIFT (et 
ORB)

Evaluation des modèles

Analyse des mesures : similarité entre les catégories 
et les clusters 

* 
ARI Score 

* 
Confusion matrice
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Computer Vision via Deep Learning (Stratégie #1)

๏ Transformation des images en taille 224x224 (et 128x128) 
๏ CNN (réseau de neurones convolutif) 
๏ La dernière couche appelée fully-connected permet de 

classifier l'image en entrée du réseau

Représentation 3D de l'architecture

Architecture de CNN

Algorithme Acc. (taille=224) Acc. (taille=128)

CNN 
(Stratégie #1) 50 % 37 %
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Computer Vision via Deep Learning (Stratégie #2)

Architecture de CNN

๏ Suppression de la dernière couche 
๏ KNN 
๏ Random Forest Classifier 

Algorithme Acc. (taille=224) Acc. (taille=128)

Random Forest 60 % 60 %

KNN 52 % 60 %

RF KNN
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Computer Vision via Transfer Learning (Stratégie #3)

Algorithme Acc. (taille=224)

VGG-16 81 %

๏ Création du modèle VGG-16 implémenté par Keras 

๏ Pré-entraîné sur ImageNet.

Architecture du modèle VGG-16
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Partie III : Multi-inputs modélisation
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Classification multi-input

Données textuelles Données visuelles

Concaténation

Classification multi-input

Algorithme Acc. (taille=224)

Multi modèle 82 %



Conclusion

Machine Learning : SIFT & ORB 
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• L’utilisation de réseaux neuronaux fournit les meilleurs résultats à la fois pour les données textuelles et visuelles 
• Il faut densifier la base de données afin d’améliorer les performances. 
• Il existe d’autres modèles de réseaux neuronaux et d’autres algorithmes: Word2Vec, ResNet50, Universal 

Sentence Encoder de Google.

Deep Learning : CNN, Random Forest, KNN 

Transfer Learning : VGG-16 

TF-IDF 
LDA 

Word 
Embedding 

RNN 

Modélisations textuelles Modélisations visuelles
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Merci de votre attention


